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@ Para que precisamos de um computador?

@ Como conseguir velocidade?
@ Como saber se conseguimos?

@ Até que ponto vale a pena?
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Moore em 1965

A capacidade dos processadores deve dobrar a cada 2 anos,
aproximadamente.
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e Em pouco tempo (600 anos) seriamos capazes de simular
todo o Universo em um (nico chip.

@ A miniaturiza¢do vai atingir o nivel atbmico antes disso.

@ Dissipagdo de calor e consumo tornam-se problemas criticos
o Convergéncia
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Capacidade computacional

o The accelerating pace of change
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O niimero de aplica¢Bes que dependem de altissima velocidade é
crescente:

e Simulacdo

@ Previsdo do tempo
@ Bioinformatica

e LHC

e Data mining
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Wall Street

Sequenciamento de DNA

Os métodos para producdo de sequencias estdo se tornando mais
eficientes e gerando muito mais dados. D34 para processar em
tempo habil?
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correspondente a petabytes?

@ Visualizagdo — como apresentar uma massa de dados

tantos dados?

e Data mining — como achar informagdo relevante no meio de

o Filtragem e tratamento de dados.
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o Processamento adicional
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Uso de multicore. Como aproveitar?

Precisao numérica.

Balanceamento de carga.

Ajuste a cendrios (otimiza¢do dindmica).
Escalonamento e alocacdo de recursos.
Tolerdncia a falhas.

Desempenho na nuvem.

Computacio verde.
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@ Modelagem matematica.

@ Modelagem estatistica.
e Simulac3o.

@ Modelos mistos.

Saber qual abordagem usar depende muito do problema

plataforma.
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Tanto a evolugao das maquinas, como a complexidade dos
problemas tratados, crescem exponencialmente.
Isto é, estamos sempre no comeco!
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Da para se divertir muuuuito!
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